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Outras redes feedforward

1 - Algoritmos Construtivos — SONN - Self Organizing Neural
network
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2 - Algoritmos Construtivos mesler

Tilling - classificador
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3 - Algoritmos construtivos — Classificador hierarquico
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4 - Rede de Perceptrons - classificadores
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Como saturar os neurdénios ?

A rede € treinada treinada /

com neurdnios tipo tgh (.)
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E a camada intermediaria ?
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logo os neurdnios da camada intermediaria também saturam,

mas muito mais lentamente

Como resolver ?

I - Usar entropia relativa como func¢do objetivo F

(apresenta 0s mesmos minimantes que a e.m.q)
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2 — Alterar a func¢io objetivo F = Fo t70F
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Obs:

A rede com perceptrons com entradas e saidas logicas também € um

aproximador universal para funcdes logicas. O caminho para uma prova simples é
lembrar que qualquer fungdo légica pode ser realizada por um “ou” de mintermos

(“e”s) ou um “e” de maxtermos (“‘ou’s), isto €, em duas camadas. E que “e

sao realizaveis com neurdnios.

5 - Rede sem paralisia de treinamento

Camada intermediaria
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Camada de saida em aproximadores: neuronio linear, nao paralisa

Camada de saida em classificadores

Usar entropia relativa como funcao objetivo.

O neuronio satura mas o treinamento nao paraliza
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6 - SVM - Maquinas de Vetor Suporte
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mas o treinamento € diferente.



