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Métodos de otimizagao mais eficientes

Otimizacéao via Métodos Numéricos Recursivos

W w+Aw | FwAw) < F(w)
Aw ?7? Aw = ad
Passo controla
controla Aw | direcadoAw

a > 0, pequeno

1 - Passo variavel, otimizado

Passo 6timo ? otimizacdo em linha
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Passo variavel por sinapse

o diferenciado por sinapse
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Passo variavel por ponto de operacgao
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1.1 - Resilient Backpropagation (modificado)
(Silva e Almeida, Super SAB, etc.)

por variavel w

o variavel
por passo de treinamento n

oF
AW() = -ai() Gy (n)

-

a; (n) =<
oF

ba (n-1)

L |

seq(n) >0 faca a=a
%(0) = .05 o .2 a<1.05 b= .9

Outra alternativa
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aa,(n-1) seS|gnaT(n)—S|gnm(n 1)

se signﬁ (n)#sign—(n-1)
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BP Resiliente - Algoritmo

Inicializacao
n=1aqa,,=5 a=105

paraasi=1, 2, ..., Vvariaveis

w @) O[+.2-.2] randdmicos; a, (@) =.1 g—vl\:/(O) =0

Até que o critério de parada esteja satisfeito

Passo de treinamento n

BP Resiliente - Algoritmo (continuacao)

Calculo do gradiente
para cada par {xy") p=1,...,P
calcular  y° :¢Q<p)

/P
gh=yb -yh gy—m Om,i
W

outro par

p2
calcular 9% (=%
ow;, P oW,
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BP Resiliente - Algoritmo (continuacao)

Céalculo do acréscimo

parai=1,2,...,V

Aw; (n) = - a, (n) :TF (n)

W, (n+1) = w, () + Aw, (n)

n=n+1

1.2 - Métodos de 4 Ordem (Resumo)
Wns1 = Wy + a,, dy

d:]:'ljn

BP : a constante

. 0F
aa,(n-1  se sign——- (n)

Aw

:signﬁ(n -1)
ow.

massea, (n) > a,,, facaa,(n)=a

' a(n-1) se signi(n)isign
ow.

max

oF
—(n-1
PV,

BP Resiliente:a variavel por sinapse e por passo
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2 - Métodos de Segunda Ordem

Passo variavel, otimizado e

Melhores direcbes de deslocamento

Métodos de primeira ordem dependem de

Aw = Aw,] DF(M=%

gradiente

Wo

Métodos de segunda ordem dependem também de

0°F

e Hessiana
aWi aWj

H(wg) =

Wo

ou de suas aproximacoes

q
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METODOS DE SEGUNDA ORDEM:
MAIS SOFISTICADOS / MAIS EFICIENTES (?)

Newton H

Newton Amortecido ~H Levenberg — Marquadt
Quasi Newton =H? BFGS

Gradiente Conjugado Fletcher — Reeves

Métodos de 2 Ordem (Resumo)

Whe1 = Wy + o Gy

a,=Arg [Min Fw, +a, d)] otimizac&o em linha

a,>0

d, 2727

=N
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