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Agrupamentos - Resumo

Caracteristicas das classes

Centro, Baricentro
ou Padrio da classe
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Erro RMS de representacio:

Agrupamento por similaridade

Agrupar, “de forma natural”,
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Fin - 2 minimizar

conjuntos de dados com “similaridade interna”

minimizar Fi, (para maximizar a similaridade interna)

utilizar um numero “adequado” de classes

(para obter um agrupamento natural)
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minimizar Fin

padriao das classes = baricentros m;
critério de pertinéncia
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Fin A
numero “adequado” de classes

variacao brusca de F;i

Numero de classes

Processos de clusterizacao:

K-means

Inicializacao: Arbitre K centros

Loop

Reclassificacdo das entradas

Atualizacao dos centros de classe

Quando nenhum elemento trocar de classe: Fim.
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Algoritmos Hierarquicos: dendogramas, arvores

Algoritmo Aglomerativo, Associativo:
Junte classes com centros proximos
até Fin crescer repentinamente

Algoritmo Divisivo, Dissociativo:

Divida o cluster que reduz Fi, 0 maximo possivel
até Fin decrescer repentinamente

Algoritmos Mistos
Iniciar com K-means

Associar / Dissociar buscando uma variacao brusca de Fi,
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Classificacao por Similaridade
Critérios de pertinéncia

1 - Maior Similaridade - Padrao mais similar a entrada
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2 - Similaridade Minima - Padrio que satisfaz uma similaridade minima
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3 - Padrao mais similar & minima similaridade atingida
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